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vy preklad Vplyv velkosti slovnej zasoby na kvalitu modelu
Strojovy preklad je automatické konvertovanie textu z jedného prirodzeného Pokusy s velkostou slovnej zdsoby ukdzali, ze velkost slovnej Pre ziskanie predstavy ako velmi ovplyvni model velkost
jazyka do druhého prirodzeného jazyka pomocou modelu, ktory je nutné zdsoby moze ovplyvnit model. Prili$ mald slovnd zdsoby moze korpusu sme Europarl rozdelili na priblizne polovicu.
natrénovat. Tento proces sa oznacuje aj ako Neural Machine Translation (NMT). negativne ovplyvnit vysledny model, ale to plati aj pre prili$ velkd Mohli sme vidiet prepad u vSetkych troch metrik,
slovnu zdsobu. Na zdklade nasich poznatkov sme usudili, ze je najvyraznejsie u metriky METEOR. Model mal problém
V rdmci préce sa vykonali nasledovné kroky: vzdy nutné zvazit idedlnu velkost slovnej zdsoby, kedzZe pre preloZit aj vetu z testovacej mnoziny a tym zmenil Uplne
1.Ziskanie dvojjazy¢éného (anglic¢tina-slovendina) korpusu, kazdé rieSenie mbze byt hodnota odli$nd. Experimentovali sme cely kontext vety. Tymto pokusom sme chceli poukdzat
2.Predspracovanie korpusu- Cistenie dat, dprava a tokenizacia, len v jazykoch angli¢tina a slovendina a s jednou velkostou na dbleZitost poctu viet, na ktorych trénujeme. Je nutné
3.Rozdelenie korpusu na trénovaciu, testovaciu a valida¢nd mnozinu, korpusu, ¢ize nase hodnoty platia v pripade len tejto dvojice podotknut, ze u vaésieho korpusu by sme tak vyrazny
4.Trénovanie a testovanie NMT modelu pomocou frameworku OpenNMT-py, jazykov a pre pribliznu velkost korpusu. Jazyky maju odlisne prepad kvality nemuseli vidiet, ale to by si vyzadovalo
5.Evalvovanie NMT modelu pomocou metrik BLEU, METEOR a COMET, bohatu slovnu zdsobu, ¢o by tiez mohlo ovplyvnit vhodnd velkost vacsi korpus na ktorom by sme to mohli otestovat.
6.Porovnanie modelov (pomenované V+¢islo) s odliSnymi parametrami trénovania a slovnej zdsoby modelu strojového prekladu. Vaési korpus by
na zdklade porovnania vyhodnotit vplyv sledovanych parametrov. mohol obsahovat bohats$iu slovnid zdsobu, ¢o by tiez mohlo
ovplyvnit vhodnu velkost slovnej zdsoby. BLEU METEOR | COMET | Kroky Fodel viet
trénovania
BLEU METEOR | COMET Slovni Kroky vi7 033371 | 0,1195 | 08810 | 85000 | 305436
Popis kroku Zostatok riadkov | Odstrinené _alebo zhsoba trémovania ' ' ' '
gpravené iudky viz 0,39867 0,7843 0.9024 2000 100 000
VioZenie viet do datasetn 640 715 1 + + '
Odstranenie NaN hodnot 639954 761 o 0,42028 0,6205 0,2058 | 4000 | 100 000
Nomalizacia na ziklade unicode znakov 639934 | ANG(17)/SK(13) Vi1 0,45228 | 0,6905 | 0.9131 | 000 | 1042 QO
ANG text = SK text 636 704 3250 V6 046227 0,6932 00147 | 16 000 | 80 000
Odsirinenie Srplicigeh it 20889 15813 V7 04777 0,793 0,9147 | 32000 | 55000 Tieto vysledky mdzu poskytnut hibsie pochopenie
Odstrinenie prilid dlhych viet 620 873 16 . . , , |  iAt wes s e
STt R T T Tt o 3 V8 0.44686 0.7351 0.0194 50 000 35 00 fungovania strojového prekladu a ukdzat, aké dolezité je
T T T S 550 : ; ; : spravne nastavenie jednotlivych parametrov trénovania a
Tt porsha naiio SITd7 prekladu. Je ndro¢né urit, ktoré parametre su potrebné a

aké su idedlne ich nastavenia, aby sme dosiahli najlepsi
model. Vysledny model méze byt ovplyvneny velkym

Vplyv velkosti testovacej a validacnej mnoziny Vplyv algoritmu tokenizacie na kvalitu modelu mnoZstvom faktorov ako kvalita korpusu, velkost
korpusu, spdsob predspracovania korpus, tokenizovanie
Na zdklade pokusov s velkostou rozdelenia testovacej a valida¢nej mnoziny sme Na zdklade porovnania modelov s odli$nymi algoritmami korpus, rozdelenie viet na mnoZiny a mnoho inych
dosiahli vysledok, Ze najvhodnejsSie rozdelenie sa pohybuje v rozmedzi = 0,66% do tokenizécie sme sa dopracovali k vysledku, Ze byte pair encoding parametrov, ktoré médzu ovplyvnit samotné trénovanie.
=~ 4,91%. Hodnoty su orientaéné, ale predstavuju priblizné rozdelenie, ktoré ndm (skr. BPE) vykazuje lep&ie vysledky ako unigram. Pokus s MoZnosti na experimentovanie je tolko, e by bolo
prinieslo najlepsie vysledky. Je nutné podotkndt, Zze v pripade va¢sieho modelu by algoritmami tokenizdacie bol vykonany na malej vzorke, &asovo a vypottovo ndroéné véetko vyskugat, &o
toto rozmedzie mohlo byt odli$né. Pracovali sme s relativne malym korpusom, ¢ize respektive sme porovndvali len dva modely medzi sebou. Vzorka mé%eme povasovat zarovert za najvacéiu limiticiu tejto
nebolo mozné experimentovat s va¢sim mnozstvom viet rovnakej kvality. je mald, ale véetky metriky, hlavnhe METEOR poukazuju na préce. Daldou limitaciou je relativne malé mno¥stvo
prepad kvality prekladu v pripade pouZitia algoritmu unigram. kvalitnych dvojjazyénych textov v jazykoch angli¢tina a
BLEU METEOR | COMET Test/valid | Test/valid slovendina. S vaé$im objemom viet, by sme dokdzali
v % BLEU METEOR COMET Algorit. token. lepsie porovnavat preklady bez rizika, Ze nas preklad je
V10 0.39361 0.6744 0.8978 2000 =033 Vs 0.39908 0.7038 0.8903 BPE ovplyvneny malym mnozstvom viet, na ktorych by sa
- — - — mohol model strojového prekladu udit.
V5 0,39908 0,7038 0,8993 4000 = 0,66 Yi1s 0,35304 0,6220 08819 unigram
V2 0,39889 0,6765 0,9008 6000 =0,98
V3 0,39959 0,6890 0,9009 30 000 =4,9]
V4 0,40082 0,4942 0,8992 60 000 =981




